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Azt vizsgaljuk, hogyan vezethetk le nagy valdszintiséggel, egyidejiileg érvényes Johnson—Lindenstrauss-
tipusu normamegOrzési és statisztikai tanuldsbeli altalanositasi korlatok, amikor a vetitend6 geometriai
halmaz, illetve a tanulédsi feladat hipotézisosztalya kiilonb6z6 komplexitasi komponensek konvex kom-
bindcidit tartalmazza. A hagyomdényos korldtok jellemzden a legnagyobb komplexitasu 6sszetevotol fiigge-
nek, ezért az alacsonyabb komplexitasu részekre sziikségteleniil laza korlatokat adhatnak.

Legyen Si,...,5,, C R? a d-dimenziés euklideszi tér korlitos részhalmazainak csalddja, és legyen

S = conv (U;n:l Sj). Bevezetjiikk az S elemeinek elemenkénti komplexitasat, amelyet az adott elem

Osszes lehetséges konvex el6dllitasaban szereplé halmazok Gauss-szélességeibdl képzett stlyozott atlagok
infimumaként értelmeziink. Erre a fogalomra épitve felsé korlatokat vezetiink le az elemenkénti komp-
lexitas alapjan korlatozott részhalmazok Gauss- és Rademacher-szélességére. A moédszert két teriileten
alkalmazzuk:

(1) A véletlen vetitésen alapulé dimenzidcsokkentésben az euklideszi normdak és tavolsagok egyidejii
megOrzésére vezetliink le 4j, adaptiv korldtot, ami az egyes pontok elemenkénti komplexitasatdl fiigg,
mikozben a komponenshalmazok maximalis Gauss-szélessége csak logaritmikus tagban jelenik meg. Ez
szorosabb normamegorzési garancidkat tesz lehetévé az alacsony komplexitdsu régiokban.

(2) A statisztikai tanuldsban eltéré komplexitdsi fliggvényosztdlyok stilyozott egylitteseire vezetiink le
altalanositasi korlatokat, amelyek az egyes elorejelzck elemenkénti Rademacher-komplexitésatdl fiiggenek.
Eredményeink elméleti megalapozast adnak heterogén egyiittes tanuldsi médszerekhez, és dtmutatast
nyujtanak azok kialakitdsdhoz.

Az elméleti eredményeket regularizalt, boosting tipusu, heterogén egyiittes tanuldsi algoritmusokkal
végzett kisérletekkel szemléltetjiik. A mdédszerek a vizsgalt osztilyozési feladatokban versenyképes empi-
rikus teljesitményt mutatnak.

Az el6adds az [1]-ben hivatkozott tanulményon alapul.
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