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Ertelmezhetd mélytanulasi modellek a szamitégépes latasban
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Az Osszetett gépi tanuldsi modellek esetében gyakran nehezen latunk bele ezek miikodésébe,
dontéshozasi folyamataba. Ez kiillonosen igaz a mélytanulasi modellekre, melyek — bar egyre nagyobb
pontossaggal oldanak meg sok feladatot — komplexitdsuk miatt sokszor fekete dobozként hasznaljuk Oket.

Az emlitett kihivasokat figyelembe véve, az elmilt néhdny évben a mesterséges intelligencidval, gépi
tanulassal foglalkozé kutatéi kozosség egyre nagyobb hangsilyt fektet az értelmezheté mélytanulasi mo-
dellek tanulméanyozasara. Olyan modellek kidolgozéasara torekednek, melyek az emberi felhasznalé szamara
nagyobb transzparenciat, dontéshozasi folyamatukba nagyobb belelatast biztositanak.

Bemutatonkban a szamitégépes latds tertiletén alkalmazhaté értelmezheté6 modellekre Gsszpon-
tositunk. Nevesetesen a PIP-Net, illetve a ProtoSeg modellekre tériink ki. Az elébbit képosztalyozasi,
mig az utébbit szemantikus szegmentaciés feladatokra alkalmazhatjuk. Mindkét modell tgynevezett
prototipusokat hoz létre betanitdsuk soran, melyek egy adott osztalyhoz tartozé képekre jellemzd
mintazatokat tartalmaznak. A modellek a predkcidikat ezen prototipusok eléforduldsa alapjan szamitjak
ki. El6adasunkban felvazoljuk a modellek architekturajat és a prototipusok kialakitdsanak folyamatat,
emellett kitériink arra, hogy milyen kihivasokba titkoztiink a modellek kapcsan a kisérleteink soran, illetve
hogy milyen megoldasokkal probalkoztunk ezek athidalasara.

A modellek miikddését esettanulméanyokon keresztiil szemléltetjiik, a szakirodalomban sokak altal
hasznalt CUB-200, valamint Cityscapes adathalmazokon.
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