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Értelmezhető mélytanulási modellek a számı́tógépes látásban
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Az összetett gépi tanulási modellek esetében gyakran nehezen látunk bele ezek működésébe,
döntéshozási folyamatába. Ez különösen igaz a mélytanulási modellekre, melyek – bár egyre nagyobb
pontossággal oldanak meg sok feladatot – komplexitásuk miatt sokszor fekete dobozként használjuk őket.

Az emĺıtett kih́ıvásokat figyelembe véve, az elmúlt néhány évben a mesterséges intelligenciával, gépi
tanulással foglalkozó kutatói közösség egyre nagyobb hangsúlyt fektet az értelmezhető mélytanulási mo-
dellek tanulmányozására. Olyan modellek kidolgozására törekednek, melyek az emberi felhasználó számára
nagyobb transzparenciát, döntéshozási folyamatukba nagyobb belelátást biztośıtanak.

Bemutatónkban a számı́tógépes látás területén alkalmazható értelmezhető modellekre összpon-
tośıtunk. Nevesetesen a PIP-Net, illetve a ProtoSeg modellekre térünk ki. Az előbbit képosztályozási,
mı́g az utóbbit szemantikus szegmentációs feladatokra alkalmazhatjuk. Mindkét modell úgynevezett
protot́ıpusokat hoz létre betańıtásuk során, melyek egy adott osztályhoz tartozó képekre jellemző
mintázatokat tartalmaznak. A modellek a predkcióikat ezen protot́ıpusok előfordulása alapján számı́tják
ki. Előadásunkban felvázoljuk a modellek architektúráját és a protot́ıpusok kialaḱıtásának folyamatát,
emellett kitérünk arra, hogy milyen kih́ıvásokba ütköztünk a modellek kapcsán a ḱısérleteink során, illetve
hogy milyen megoldásokkal próbálkoztunk ezek áthidalására.

A modellek működését esettanulmányokon keresztül szemléltetjük, a szakirodalomban sokak által
használt CUB-200, valamint Cityscapes adathalmazokon.
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