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1. Date despre program 

1.1. Instituția de învățământ superior Universitatea Babeș-Bolyai 

1.2. Facultatea Facultatea de Matematică și Informatică 

1.3. Departamentul Departamentul de Informatică 

1.4. Domeniul de studii Informatică 

1.5. Ciclul de studii Licență 

1.6. Programul de studii / Calificarea Inteligență artificială 

1.7. Forma de învățământ Cu frecvență 

 

2. Date despre disciplină 

2.1. Denumirea disciplinei Dezvoltarea proiectelor cu soluții de IA Codul disciplinei MLE5211 

2.2. Titularul activita t ilor de curs  Conf. dr. Vescan Andreea 

2.3. Titularul activita t ilor de seminar  Conf. dr. Vescan Andreea 

2.4. Anul de studiu 3 2.5. Semestrul 5 
2.6. Tipul  
de evaluare 

C 2.7. Regimul disciplinei DS 

 

3. Timpul total estimat (ore pe semestru al activita t ilor didactice) 

 
4. Precondiții (acolo unde este cazul) 

4.1. de curriculum Metodologia de cercetare î n informatica  

4.2. de competent e Cunos tint e de programare î n cel putin un limbaj de programare de nivel î nalt. 

 
5. Condiții (acolo unde este cazul) 

5.1. de desfa s urare a cursului - 

5.2. de desfa s urare a seminarului/ laboratorului - 

6.1. Competențele specifice acumulate1 

 
1 Se poate opta pentru competențe sau pentru rezultatele învățării, respectiv pentru ambele. În cazul în care se 
alege o singură variantă, se va șterge tabelul aferent celeilalte opțiuni, iar opțiunea păstrată va fi numerotată cu 
6. 

3.1. Numa r de ore pe sa pta ma na   1 din care: 3.2. curs 0 
3.3. seminar/ 
laborator/proiect 

1LP  
3P 

3.4. Total ore din planul de î nva t a ma nt 14 din care: 3.5. curs  0 
3.6 
seminar/laborator/proiect 

14 

Distribuția fondului de timp pentru studiul individual (SI) și activități de autoinstruire (AI) ore 

Studiul dupa  manual, suport de curs, bibliografie s i notit e (AI) 3 

Documentare suplimentara  î n biblioteca , pe platformele electronice de specialitate s i pe teren 20 

Prega tire seminare/ laboratoare/ proiecte, teme, referate, portofolii s i eseuri  9 

Tutoriat (consiliere profesionala ) 2 

Examina ri  2 

Alte activita t i   

3.7. Total ore studiu individual (SI) și activități de autoinstruire (AI) 36 

3.8. Total ore pe semestru 50 

3.9. Numărul de credite 2 
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• supravegheaza  dezvoltarea de software 
• analizeaza  specificat ii software 

• definește procesul 
• dezvolta  prototipul pentru software 
• proiecteaza sistemul informatic 
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• dă dovadă de inițiativă 

• lucrează în echipe 

• îsi asumă responsabilitatea 

• gândește analitic 

 

 

 •  
 

6.2. Rezultatele învățării 
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 Studentul cunoas te: 

• Absolventul are cunos tint e legate de programare, matematica  s i tehnologie si are abilita t ile necesare 
pentru a le folosi in crearea de sisteme informatice complexe. 

• Absolventul are cunos tint e necesare pentru revizuirea literaturii de specialitate s i folosirea bazelor de 
date s i bibliotecilor digitale internat ionale de cercetare academica . 

•  
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Studentul este capabil sa  
• Absolventul este capabil sa descrie formal problemele abordate din diferite domenii, modela ndu-le ca 

probleme care se pot aborda cu tehnici din sfera inteligent ei artificiale. 
• Absolventul este capabil sa  proiecteze s i sa  implementeze sisteme software care folosesc metode ale 

inteligent ei artificiale s i sa  evalueze performant a acestora. 
• Absolventul are abilitatea de a dezvolta, proiecta s i crea noi aplicat ii, sisteme sau produse folosind 

bunele practici din domeniu. 
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Studentul are capacitatea de a lucra independent pentru 
• Absolventul are cunos tint ele necesare pentru selectarea s i utilizarea procedurilor potrivite de instruire 
pentru a facilita procesul de asimilare a cunos tint elor. 

 

7. Obiectivele disciplinei (reies ind din grila competent elor acumulate) 

7.1 Obiectivul general al 
disciplinei 

• Aceasta activitate implica dobandirea cunostintelor si deprinderilor 

necesare unui proces de gestuine a unei aplicatii software de 

complexitate medie, care foloseste solutii din sfera inteligentei 

artificiale, incluzand munca de cercetare pe care studentul o face cu 

scopul realizarii proiectului si a unui raport stiintific aferent acestuia. 



7.2 Obiectivele specifice 

• La finalizarea acestui curs studentul trebuie:  
- Să aibă abilități de documentare pe o anumita tema aferenta 

inteligentei artificiale. 

- Sa identifice principalele elemente ce constituie factori de succes 

intr-un proiect cu solutii de inteligenta artificiala. 

- Sa implementeze solutia propusa, folosind tehnici de inteligenta 

artificiala. 

- Sa respecte un proces Agile de dezvoltare a proiectelor. 

- Să poată face un conținut al raportului de cercetare. 

- Să știe să scrie un raport de cercetare în mai multe iterații. 
 

 

8. Conținuturi 

8.1 Curs Metode de predare Observații 

   

Bibliografie 

8.2 Seminar / laborator Metode de predare Observat ii 

Laborator 1. Tema A1, A5 
Sarcini: 
A1: Stabilirea temei proiectului. Identificarea 
solut iilor folosind tehnici de inteligent a  
artificiala  
A5: Sistem bazat pe inteligent a  artificiala . 
Dezvoltarea aplicat iilor (pentru implementarea 
sistemului bazat pe inteligent a  artificiala  
selectat) 
Lucrare A1: Laborator 1+acasa  
Lucrare A5: Laborator 1 + Laborator 2 + 
Laborator 3 + Laborator 4 + Laborator 5 + 
Laborator 6 + acasa  
Preluare A1 î n Laboratorul 2 
Preluare A5 î n Laboratorul 7 

Conversaţia, dezbaterea, 

studii de caz 
 

Laborator 2: Tema A2 
Preocupa ri ingineres ti pentru sistemele bazate 
pe inteligent a  artificiala  
Identificat i s i discutat i principalele provoca ri 
ingineres ti (de exemplu, calitatea datelor, 
robustet ea modelului, explicabilitatea, 
securitatea, confident ialitatea). 
Lucru: Laborator 2 + Laborator 3 + acasa  
Predare A2 î n Laboratorul 4 

Conversaţia, dezbaterea, 

studii de caz 
 

Laborator 4: Tema A3 
Arhitectura software a sistemelor bazate pe 
inteligent a  artificiala  
Explorat i modelele arhitecturale, componentele 
s i strategiile de implementare unice sistemelor 
bazate pe inteligent a  artificiala  s i analizat i 
compromisurile î n scenarii din lumea reala . 
Lucrare: Laborator 4+Laborator 5+acasa  
Predare A3 î n Laboratorul 6 

Conversaţia, dezbaterea, 

studii de caz 
 

Laborator 6: Tema A4 
Ma suri de echitate î n sistemele bazate pe 
inteligent a  artificiala  
Pentru a î nt elege conceptul de echitate î n 
sistemele de inteligent a  artificiala , explorarea 

Conversaţia, dezbaterea, 

studii de caz 
 



indicatorilor comuni de echitate s i aplicarea 
acestor ma suri pentru a evalua s i î mbuna ta t i 
echitatea modelelor de inteligent a  artificiala . 
Lucrare: Laboratorul 6+acasa  
Predarea A6 î n Laboratorul 7 
Laborator 7: 
Livrarea A5 î n Laboratorul 7 
Livrarea A6 î n Laboratorul 7 

Conversaţia, dezbaterea, 

studii de caz 
 

   

Bibliografie 

- Se decide de student î n funct ie de tema . 

- Resurse de pe internet despre proiecte de cercetare s i subiecte particulare cu privire la acestea. 
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9. Coroborarea conținuturilor disciplinei cu așteptările reprezentanților comunității epistemice, asociațiilor 
profesionale și angajatori reprezentativi din domeniul aferent programului 

• Acest curs respectă recomandările de curiculă IEEE și ACM pentru studiul informaticii. 

• Finalizarea unui program de studii presupune inițierea în desfășurarea unei activități de cercetare. 

 

10. Evaluare 

Tip activitate 10.1 Criterii de evaluare 10.2 Metode de evaluare 10.3 Pondere din nota finala  

10.4 Curs 
   

   

10.5 Seminar/laborator 

Înțelegerea și analizarea 

provocărilor inginerești 

unice implicate în 

proiectarea, construirea 

și întreținerea 

sistemelor bazate pe 

inteligență artificială. 

Fiecare activitate are 

un termen limită și o 

notă corespunzătoare.  

 

 

Final Grade = 10% * A1 + 
20%*A2+20%*A3+20%*A4
+30%*A5  
 

   

10.6 Standard minim de performant a  

•  Pentru promovare este necesară obținerea notei minim 5. 

• Participat i la 90% din activita t ile de laborator î n timpul semestrului. 
 
 

 

 



11. Etichete ODD (Obiective de Dezvoltare Durabilă / Sustainable Development Goals)2 

Nu se aplică. 
 

Data completării: 
... 

Semnătura titularului de curs 

Conf. dr. Vescan Andreea 

Semnătura titularului de seminar 

Conf. dr. Vescan Andreea 

   

Data avizării în departament: 
... 
 

 

Semnătura directorului de departament 

Conf.dr. Adrian STERCA 

 

 

 

 
2 Păstrați doar etichetele care, în conformitate cu Procedura de aplicare a etichetelor ODD în procesul academic, se 

potrivesc disciplinei și ștergeți-le pe celelalte, inclusiv eticheta generală pentru Dezvoltare durabilă - dacă nu se 

aplică. Dacă nicio etichetă nu descrie disciplina, ștergeți-le pe toate și scrieți "Nu se aplică.". 

https://green.ubbcluj.ro/procedura-de-aplicare-a-etichetelor-odd/

